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" Le data mining est le pro
essus général qui permet d'analyser et

prévoir les 
omportements individuels des 
onsommateurs à partir

des immenses bases de données des entreprises."

Inspiré de G. Saporta

Dé�nition trop restri
tive :

Les données sont nombreuses même en dehors des entreprises

Les appli
ations dépassent le 
adre des 
omportements de 
on-

sommateurs

Comment peut-on alors dé�nir le data-mining ?
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✔ Données volumineuses

✔ Données rarement "propres"

Bous
ulent les habitudes des statisti
iens.

Né
essité de modélisation

Te
hniques de traitement et d'analyse 
omplexes

Dépassent les 
ompéten
es traditionnelles des informati
iens.
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✔ Capa
ité de sto
kage des données

✘ 1986 : Apple II 
 : pas de disque dur.

✘ 2017 : 
lef USB 1 To.

✔ Capa
ité de 
al
ul

✘ Gosset à Fisher : "Je vous envoie 
es tables vu que vous êtes

probablement le seul homme sus
eptible de vous en servir."

✘ Serveurs multi-pro
esseurs, multi
÷urs.

✔ Diversité des algorithmes

✘ Théorie Statistique

✘ Théorie de l'apprentissage

✘ Théorie de l'information
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Situation de développement de la statistique (Fisher, Student,...) :

primat au modèle

✔ Données rares et 
hères

✔ Données ré
oltées à partir de plan d'expérien
es

✔ Priorité à l'expli
ation des phénomènes observés

Situation d'émergen
e du data-mining : primat à la donnée

Données abondantes

Données peu stru
turées

Priorité à la prise de dé
ision dans un monde 
on
urrentiel

Dé
ider :

Analyses 
on�rmatoires ET des analyses exploratoires

Limiter la subje
tivité humaine

Traiter plus rapidement un plus grand nombre de questions
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Dé
rire : mettre en éviden
e des infos 
ontenues dans le jeu de

données, mais masquées par le volume de données

✔ Liens entre des variables et représentation synthétique :

Analyses fa
torielles (Cours Eri
 Miqueu)

✔ Groupes d'individus :

Classi�
ation (Suite de notre 
ours)

Prédire : extrapoler de nouvelles informations à partir de 
elles 
on-

tenues dans les données disponibles

S
oring

Autres méthodes prédi
tives
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✔ Dé�nition des obje
tifs :

À quelle question veut-on répondre ?

✔ Inventaire des données existantes

✔ Colle
te des données supplémentaires

✔ Exploration, nettoyage, préparation des données (jusqu'à 80%

du temps d'un data-s
ientist)

✔ Segmentation de la population

✔ Elaboration et validation des modèles

✔ Formation des utilisateurs au modèle

✔ Suivi et enri
hissement des modèles

A-t-on répondu à la question ?
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Le data-mining, ou fouille de données, est l'ensemble des méthodes et

te
hniques destinées à l'exploration et l'analyse de bases de données,

souvent de grande taille, parfois hétérogènes, a�n de déte
ter, de

façon automatique ou semi-automatique des règles, des asso
iations,

des stru
tures ou des tendan
es permettant de restituer l'information

utile à la prise de dé
ision de manière aussi par
imonieuse que pos-

sible.

Adapté de Stéphane Tu�éry, Data Mining et statistique

dé
isionnelle, L'intelligen
e des données, Te
hnip
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Vos questions sont les bienvenues.
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